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POZIOM SPECJALIZACJI W SEKTORACH
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A EFEKTY ZMIAN LICZBY PRACUJACYCH
W WOJEWODZTWACH POLSKI

Streszczenie: Celem opracowania jest identyfikacja zalezno$ci wystepujacych miedzy po-
ziomem specjalizacji w sektorach intensywnosci technologicznej a efektami zmian liczby
pracujacych w wojewddztwach Polski. W badaniach wykorzystano indeksy specjalizacji re-
gionalnej oraz strukturalno-geograficzng metod¢ przesuni¢¢ udzialow. Analizie poddano
strukture pracujacych w sektorach ekonomicznych wyodrgbnionych wedtug intensywnosci
dziatalnoéci badawczo-rozwojowej w wojewodztwach Polski w latach 2009-2012.
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1. Wstep

Konkurencyjno$¢ regionow pojmowana jest w literaturze jako zdolno$¢ przystoso-
wywania si¢ do zmieniajacych si¢ warunkow ze wzgledu na utrzymanie lub po-
prawe pozycji w toczacym si¢ miedzy regionami wspotzawodnictwie (por. [Wi-
niarski 1999; Kameschen i in. 1991; Begg i in. 1998]). Sposréd wielu czynnikow
wplywajacych na konkurencyjno$¢ regiondw istotne znaczenie ma zréznicowanie
1 specjalizacja struktur ekonomicznych oraz zmiany zachodzace w tym zakresie.
Procesy rozwojowe musza bowiem pociggac¢ za sobg pozadane zmiany strukturalne
[Szymla 2000].

Sektorowa struktura pracujacych nalezy do kluczowych determinant rozwoju
regionalnego (por. [Kudetko 2004; Pajestka 1981]). Wspotczesnie wzrasta znacze-
nie sektorow gospodarki opierajacych si¢ na wykorzystaniu wiedzy i innowacji.
W 2010 r. Unia Europejska przyjeta strategie rozwoju Europa 2020, wyznaczajaca
cele umozliwiajace krajom cztonkowskim zapewnienie m.in. rozwoju inteligent-
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nego, polegajacego na rozwoju gospodarki opartej na wiedzy i innowacjach [Euro-
pa 2020 2010]. Inteligentna specjalizacja struktury pracujacych stanowi jeden
z instrumentow i sktadnikéw tego rozwoju. W opracowaniu skupiono si¢ na anali-
zie struktury pracujacych w sektorach gospodarki wyodrgbnionych wedtug inten-
sywnos$ci naktadéw na B+R, nazywanych réwniez sektorami intensywnosci tech-
nologicznej, definiowanej jako relacja nakltadéow na B+R do warto$ci dodanej
[Zielinska-Gl¢bocka 2012]. W pracy dokonano identyfikacji zréznicowania specja-
lizacji regionalnej w wojewodztwach Polski, klasyfikacji wojewodztw ze wzgledu
na strukturalne i konkurencyjne efekty zmian liczby pracujacych, oceny relacji
zachodzgcych migdzy poziomem specjalizacji regionalnej a efektami zmian liczby
pracujacych w wojewodztwach Polski.

2. Zakres badan i stosowane metody

Podstawe prowadzonych analiz stanowi struktura pracujacych w przekroju sekto-
row wyodrebnionych wedhug poziomoéw intensywnosci prac B+R opracowana
przez Eurostat i OECD: HMH — przetworstwo przemystowe wysokiej i sredniowy-
sokiej techniki, LML — przetworstwo przemystowe niskiej i srednio niskiej techni-
ki, KIS — ustugi oparte na wiedzy, LKIS — ustugi mniej wiedzochtonne, OTHER —
pozostate sektory (rolnictwo, towiectwo, lesnictwo, rybactwo, gornictwo, wytwa-
rzanie i zaopatrywanie w energi¢ elektryczng, gaz, wode, budownictwo).

W 2008 r. uaktualniono Europejska Klasyfikacje Dzialalnosci Gospodarczej
(Nace Rev. 2) i zmieniono definicje przemystéw wysokich technologii i ustug
opartych na wiedzy. W zwigzku z tym informacje statystyczne sprzed i po 2008 r.
utracily porownywalnos¢. Ze wzgledu na dostepnos¢ danych zakres czasowy badan
obejmuje lata 2009-2012. W 2008 r. dane byty niedostepne az dla 85 sposrod 282
regionow UE. Analize przeprowadzono dla 16 wojewddztw Polski na tle obszaru
referencyjnego, za jaki przyjeto obszar 237 regionéw UE w uktadzie NUTS 2
(w analizie nie uwzgledniono 35 regionéw NUTS 2 ze wzgledu na niedostgpnosé
danych statystycznych). Informacje statystyczne pochodza z bazy danych Eurostatu.

Badanie obejmuje ocene specjalizacji regionalnej z wykorzystaniem indekséw
Krugmana dla wojewddztw Polski w latach 2009-2012 w odniesieniu do przestrze-
ni regionalnej NUTS 2 UE, identyfikacj¢ kluczowych sektorow rozwoju regional-
nego, okreslenie efektow strukturalnych, konkurencyjnych i alokacji zmian liczby
pracujacych z zastosowaniem analizy shift share, oceng zaleznosci zachodzacych
miedzy specjalizacja a efektami strukturalnymi i alokacji.

Do oceny specjalizacji przestrzennej dziatalnosci gospodarczej znajdujg zasto-
sowanie liczne mierniki. Do najczesciej stosowanych naleza indeksy specjalizacji
regionalnej Giniego, bazujace na krzywej Lorenza i wspolczynnikach lokalizacji
[Suchecki 2010], indeksy Krugmana [Krugman 1991] oraz Relativity Diversity
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Index, bedacy odwrotnoscia indeksu Krugmana [Florax 2008]'. W pracy zastoso-
wano indeks specjalizacji Krugmana, okreslony jako suma roéznic bezwzglednych
miedzy udziatami sektorowymi pracujacych w okres§lonym wojewoddztwie w za-
trudnieniu ogodlem tego regionu a udzialami zatrudnienia sektorowego ogotem
w catkowitej liczbie pracujacych w Unii Europejskiej. Umozliwia on okreslenie
stopnia, w jakim struktura regionalna dziatalnosci ekonomicznej badanego woje-
wodztwa rozni si¢ od struktury przyjetego obszaru referencyjnego (regiondéw
NUTS 2 UE). Zastosowany wariant indeksu specjalizacji regionalnej Krugmana
opisujg ponizsze formuty:

S
K =>
i=1

gdzie: r = 1,..., R numer wojewoddztwa; i = 1,..., S numer sektora; x,,— liczba pra-
cujacych w r-tym wojewodztwie 1 i-tym sektorze; x, — ogolna liczba pracujacych
w r-tym wojewodztwie; x; — liczba pracujgcych w i-tym sektorze obszaru referen-
cyjnego; x. — ogolna liczba pracujgcych na obszarze referencyjnym.

X .
u[—uj‘ u =2 u,=-"=,

Do identyfikacji efektéw zmian liczby pracujacych w badanych wojewddz-
twach zastosowano klasyczng i dynamiczng metode przesuni¢¢ udziatow (shifi-
-share analysis). Z klasycznego réwnania analizy shift-share Dunna (por. [Dunn
1960]) wynika, ze zroznicowanie mi¢dzyregionalne sredniego tempa zmian liczby
pracujacych moze wynika¢ z dwoch przyczyn: z odmiennych regionalnych struktur
pracujacych (efekty strukturalne) Iub zréznicowanej dynamiki liczby pracujgcych
w sektorach, charakterystycznej dla tych regionow (efekty konkurencyjne). Dyna-
miczna analiza shift-share polega na realizacji metody klasycznej dla kazdej pary
kolejnych okresow, a nastepnie, zgodnie z koncepcja Barffa-Knighta, agregacji
otrzymanych efektow strukturalnych 1 konkurencyjnych (por. [Barff-Knight
1988]). W pracy przeprowadzono analiz¢ strukturalno-geograficzng pracujgcych
wedlug intensywnosci dziatalno$ci B+R w wojewddztwach Polski z wykorzysta-
niem klasycznej metody przesuni¢¢ udziatow Dunna oraz dynamicznego modelu
konkurencyjnego Barffa i Knighta.

3. Wyniki badan empirycznych

Na rysunku 1 przedstawiono podstawowe parametry opisowe indeksow specjaliza-
cji regionalnej Krugmana ustalone dla lat 2009-2012. Jak mozna zauwazyc¢, nie
wykazywaly one w badanym okresie istotnych zmian. Mediana warto$ci indeksow
w kazdym roku badanego okresu miescita si¢ w przedziale 0,3-0,35. Zr6éznicowa-

' Wiecej informacji na temat postulowanych wiasnosci miernikéw specjalizacji mozna znalezé
m.in. w pracach: [Overman, Combes 2004; Suchecki 2010].
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nie wojewodztw mierzone wspotczynnikiem zmienno$ci zmniejszyto si¢ nieznacz-
nie od okoto 35% w 2009 r. do ponad 34% w 2012 r.
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Rys. 1. Parametry opisowe indeksow specjalizacji regionalnej Krugmana wedtug sektorow
intensywnosci technologicznej w wojewodztwach Polski w latach 2009-2012

Zrédto: opracowanie whasne z wykorzystaniem pakietu STATISTICA.

Rysunek 2 prezentuje uporzadkowane malejgco wartosci indeksu specjalizaciji
regionalnej Krugmana ustalone dla wojewddztw Polski w 2012 r.
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Rys. 2. Uporzadkowanie wojewodztw Polski wedtug malejacych wartosci indeksu specjalizacji
Krugmana w 2012 r.

Zrédto: opracowanie whasne na podstawie bazy danych Eurostatu.

Do wojewodztw cechujacych si¢ najwicksza specjalizacjg regionalng naleza:
swigtokrzyskie, lubelskie, podlaskie i podkarpackie. Oznacza to, ze struktura pra-
cujacych w sektorach intensywnosci B+R tych wojewddztw najbardziej rdznita sig
od struktury pracujacych w UE. Réznice polegaly przede wszystkim na zdecydo-
wanie wickszym udziale pracujacych w tzw. sektorach pozostatych i mniejszym
udziale pracujgcych w sektorze ustug opartych na wiedzy. Udzial pracujacych
w przestrzeni regionalnej UE w sektorze ustug opartych na wiedzy wynosit w 2012 r.
39,1%, podczas gdy w wojewodztwach $wictokrzyskim, lubelskim, podlaskim
i podkarpackim byt nizszy odpowiednio o 14.,3; 10,1; 10,7 oraz 12,3 p.p. W tzw.
sektorach pozostatych udzial pracujacych w UE wynosit 14,5%, podczas gdy
w wojewddztwach o najwigkszej specjalizacji byt wyzszy odpowiednio o 21,1;
22,3; 19,3 oraz 14,6 p.p. Wysoka specjalizacja wojewddztw polegata przede
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wszystkim na bardzo duzym, w relacji do UE, udziale pracujacych w tzw. sekto-
rach pozostatych o niskiej intensywnosci naktadéw na B+R. Wojewodztwo mazo-
wieckie cechowato si¢ najnizszym wskaznikiem specjalizacji regionalnej, a wiec
struktura pracujacych w tym wojewddztwie byta najbardziej zblizona do struktury
unijne;j.

Tabela 1 zawiera efekty zmian liczby pracujacych w badanych sektorach UE
w latach 2009-2012. Ogdlna tendencja spadku zatrudnienia w UE odpowiada $red-
nio za spadek liczby pracujacych w kazdym regionie i sektorze gospodarki
0 0,87%. Zmiany zatrudnienia w sektorze ustug opartych na wiedzy przyczynity
si¢ do wzrostu liczby pracujacych we wszystkich regionach NUTS 2 $rednio
0 3,26%. Zmiany zatrudnienia w sektorze ustug mniej wiedzochtonnych rowniez
wplynelty na niewielki wzrost liczby pracujacych w regionach UE (o 1,09%).
Zmiany zatrudnienia w tzw. pozostatych sektorach oraz przemysle niskiej i srednio
niskiej techniki byty zwiazane ze znacznym spadkiem liczby pracujacych w regionach.
Sektor ustug opartych na wiedzy okazat si¢ kluczowy dla rozwoju regionéw UE.

Tabela 1. Wyniki klasycznej analizy shifi-share dotyczace efektow zmian
liczby pracujacych w sektorach wyodrgbnionych wedtug intensywnosci technologicznej w UE

Efekty zmian liczby pracujacych w regionach NUTS 2 (w %) 2012/2009
Efekt catkowity (przecigtne tempo przyrostu zatrudnienia w UE) -0,87
Efekt strukturalny brutto HMH -1,30

LML -5,44
KIS 2,39
LKIS 0,22
Inne -5,83
Efekt strukturalny netto HMH -0,43
LML -4,57
KIS 3,26
LKIS 1,09
OTHER -4,96

Zrédto: opracowanie whasne na podstawie bazy danych Eurostatu.

Na rysunku 3 1 w tab. 2. przedstawiono zagregowane efekty strukturalne i kon-
kurencyjne zmian liczby pracujacych w badanych sektorach gospodarki, otrzymane
w wyniku zastosowania dynamicznej analizy przesuni¢¢ udziatdéw. Dodatnie efekty
strukturalne wskazuja, ze tempo zmian liczby pracujacych w danym wojewodztwie
bylo korzystniejsze niz w innych regionach UE ze wzgledu na istniejacg strukture
pracujacych (wyzsze udzialy pracujacych w sektorach dynamicznej aktywnosci).
Dodatnie efekty konkurencyjne informuja, ze tempo zmian liczby pracujacych
w danym wojewodztwie bylo wyzsze niz w innych regionach UE, poniewaz sekto-
ry charakteryzowaty si¢ korzystniejsza dynamika zmian liczby pracujacych niz
w innych regionach.
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Rys. 3. Wartosci zagregowanych strukturalnych i konkurencyjnych efektow zmian liczby pracujacych
w latach 2009-2012 wedtug sektoréw intensywnosci technologicznej
Zrédlo: opracowanie whasne na podstawie bazy danych Eurostatu.

Tabela 2. Klasyfikacja wojewodztw Polski ze wzgledu na dodatnie i ujemne wartosci zagregowanych
efektow strukturalnych i konkurencyjnych

Klasa Efekty Wojewoddztwa LICZ,ba
wojewodztw
I strukturalne (+) -
konkurencyjne (+) 0
1I strukturalne (+) mazowieckie

konkurencyjne (-) 1

I strukturalne (-) matopolskie, $laskie, swietokrzyskie, wielko-
konkurencyjne (+) polskie, lubuskie, pomorskie 6

v strukturalne (-) 1(’)dzkie,. lubelskie,' podkarp’ackiej, podlask%e,

Konkurencyjne (-) zac.hodnlopomorskl'e, doln9§lqsk1e, opols'kle,
kujawsko-pomorskie, warminsko-mazurskie 9

Zrédto: opracowanie whasne na podstawie bazy danych Eurostatu.

W badanym okresie w zadnym z wojewodztw Polski nie wystapity dodatnie
efekty strukturalne i konkurencyjne jednoczesnie. Jednoelementowa grupa zawie-
rajaca wojewodztwo mazowieckie cechowala si¢ nieznacznie dodatnimi efektami
strukturalnymi zmian liczby pracujacych (0,01) i ujemnymi efektami konkurencyj-
nymi (-0,1). Wojewddztwo mazowieckie miato, zgodnie ze wskazaniem indeksu
specjalizacji Krugmana, strukture pracujacych w sektorach intensywnosci techno-
logicznej najbardziej zblizong do struktury UE. Generowata ona w badanym okre-
sie nieznaczne pozytywne zmiany liczby pracujacych w tym wojewodztwie. Naj-
liczniejsza grupa wojewodztw cechowata si¢ ujemnymi efektami strukturalnymi
i konkurencyjnymi. Wérdd nich znalazly si¢ wojewddztwa o najwyzszym wskazni-
ku specjalizacji regionalnej Krugmana, czyli lubelskie, podlaskie, podkarpackie
1 opolskie. Wyjatek stanowi wojewddztwo $wietokrzyskie, ktorego struktura pracu-
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jacych najbardziej roznita si¢ od struktury w UE. Wojewodztwo Swigtokrzyskie
znalazto si¢ w klasie regiondw cechujacych si¢ ujemnymi efektami strukturalnymi
1 dodatnimi efektami konkurencyjnymi. W tym wojewodztwie wystapity zdecydo-
wanie najmniej korzystne efekty strukturalne (—1,4).

W tabeli 3 przedstawiono efekty alokacji liczby pracujacych, ktorych analiza
prowadzi m.in. do identyfikacji wojewodztw cechujacych si¢ wyspecjalizowaniem
1 wystepowaniem korzys$ci konkurencyjnos$ci w analizowanych sektorach. Woje-
wodztwo charakteryzuje si¢ wyspecjalizowaniem, jezeli sektorowy udzial pracuja-
cych jest wyzszy niz przecigtnie w odpowiednim sektorze UE. Jezeli tempo zmian
liczby pracujagcych w danym sektorze jest wyzsze niz w UE, wowczas w tym wo-
jewodztwie wystepuja korzysci konkurencyjnosci.

Tabela 3. Efekty alokacji liczby pracujacych w wojewddztwach Polski (wyspecjalizowanie w 2012 r.
i korzy$¢ konkurencyjnosci w latach 2009-2012)

Wyspecjalizowanie i korzysé

konkurencyjnos$ci Wojewddztwa

HMH (UE: udziat pracujacych $laskie, podkarpackie, lubuskie, dolnoslaskie
5,6%, tempo zmian -1,3%)
LML (UE: udziat pracujacych matopolskie, lubuskie, podkarpackie, wielkopolskie,

10,0%, tempo zmian -5,4%) warminsko-mazurskie
OTHER (UE: udziat pracujacych | mazowieckie, $laskie, lubelskie, §wigtokrzyskie, zachodnio-
14,6%, tempo zmian -5,8%) pomorskie, opolskie, kujawsko-pomorskie, pomorskie

Zrédlo: opracowanie whasne na podstawie bazy danych Eurostatu.

Zadne z wojewodztw nie charakteryzowalo si¢ wyspecjalizowaniem w 2012 r.
1 korzyscig konkurencyjnosci w latach 2009-2012 w sektorze ustug opartych na
wiedzy, kluczowym dla rozwoju regionalnego UE. Podobna sytuacja wystapita
w przypadku sektora ustug mniej wiedzochtonnych. Sposrdéd wojewoddztw cechuja-
cych si¢ wysokim indeksem Krugmana wojewodztwa swigtokrzyskie, lubelskie
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Rys. 4. Zalezno$¢ migdzy efektami strukturalnymi a wartosciami indeksu specjalizacji regionalnej
Krugmana

Zrédto: opracowanie whasne na podstawie bazy danych Eurostatu.
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1 opolskie cechowato wyspecjalizowanie i korzysci konkurencyjnosci w tzw. pozo-
stalych sektorach. Natomiast wojewodztwo podkarpackie okazalo si¢ wyspecjali-
zowane 1 korzystne konkurencyjnie (w sensie dynamiki zmian liczby pracujgcych)
w sektorach przemystu wysokiej i srednio wysokiej techniki oraz przemystu niskiej
i $rednio niskiej techniki. Wojewodztwo mazowieckie nie cechowato si¢ w bada-
nym okresie wyspecjalizowaniem i korzysciag konkurencyjnosci w zadnym z sekto-
row wyodrebnionych ze wzgledu na intensywno$¢ dziatalnosci badawczo-
-T0ZWOjOWE].

Z rysunku 4 wynika, ze w latach 2009-2012 w badanych wojewddztwach wysta-
pita istotna ujemna zalezno$¢ miedzy zagregowanymi efektami strukturalnymi zmian
liczby pracujacych a przecigtnymi warto$ciami indeksow Krugmana.

4. Zakonczenie

Struktury pracujacych wedlug sektorow intensywnosci naktadéw na B+R cechujg
si¢ ewolucyjnymi zmianami w czasie, stad analizowane warto$ci indeksoOw specja-
lizacji regionalnej wykazaly w badanym okresie relatywna stabilnos¢. Najwyzszym
stopniem specjalizacji regionalnej cechowaty si¢ wojewodztwa: $wigtokrzyskie,
lubelskie, podlaskie, podkarpackie, w ktérych wystgpita zdecydowana dominacja
pracujacych w tzw. innych sektorach obejmujacych m.in. rolnictwo i budownic-
two. Odchylenia od udziatu pracujacych w tych sektorach na obszarze UE-28 byly
bardzo duze i wynosity od 14 do 22 punktéw procentowych. Wojewodztwa te cha-
rakteryzowaly si¢ réwniez znacznie mniejszym niz w UE udziatem pracujacych
w uslugach opartych na wiedzy (r6znica wynosita od 10 do 14 punktow procento-
wych). W zadnym z wojewodztw Polski nie wystgpily jednoczes$nie dodatnie
warto$ci efektow strukturalnych i konkurencyjnych zmian liczby pracujacych.
W 9 wojewodztwach zarowno strukturalne, jak i konkurencyjne efekty miaty nega-
tywny wplyw na zmiany liczby pracujacych. Zadne z wojewddztw Polski nie charak-
teryzowato si¢ wyspecjalizowaniem i korzyscig konkurencyjnosci w sektorze ustug
opartych na wiedzy i sektorze ustug mniej wiedzochtonnych.

Analiza shift-share moze by¢ stosowana w badaniach specjalizacji regionalnej,
a jej wyniki moga stanowi¢ podstawe identyfikacji specyfiki specjalizacji regional-
nej identyfikowanej z wykorzystaniem indeksu Krugmana.
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SPECIALIZATION IN SECTORS OF TECHNICAL
ADVANCEMENT VS. EFFECTS OF WORKFORCE NUMBER
CHANGES IN POLAND’S VOIVODSHIPS

Summary: The purpose of the study is to identify the relations occurring between the level
of specialization in sectors of technical advancement and the effects of workforce number
changes in Poland’s voivodships. Regional specialization indices and structural-geographic
shift-share method were applied in the study. The structure of workforce in economic
sectors, separated based on the intensity of research and development activities in Poland’s
voivodships in the period 2009-2012, constituted the subject of analysis.

Keywords: regional specialization, shift-share analysis, workforce structure.





