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Hanna Dudek, Joanna Landmesser
Szkota Glowna Gospodarstwa Wiejskiego w Warszawie

WPLYW RELATYWNEJ DEPRYWACJI ]
NA SUBIEKTYWNE POSTRZEGANIE DOCHODOW

Streszczenie: W artykule przedstawiono analizg ksztattowania si¢ subiektywnej oceny wilasnej
sytuacji dochodowej przez gospodarstwa domowe emerytow. W tym celu zastosowano metodg
czgsciowo uogolnionych uporzadkowanych modeli logitowych. Do determinant subiektywnego
postrzegania dochodéw zaliczono relatywna deprywacje, wyksztatcenie, wiek, pte¢, miejsce
zamieszkania, fakt pozostawania w zwiazku (formalnym lub nie) oraz dodatkowe zrédto utrzy-
mania z uzytkowania gospodarstwa rolniczego. Analiz¢ przeprowadzono na podstawie danych
z badan budzetow gospodarstw domowych zrealizowanych przez GUS w 2009 r.

Stowa kluczowe: relatywna deprywacja, dochody gospodarstw domowych, modele logitowe.

1. Wstep

Badania dotyczace subiektywnego postrzegania wtasnej sytuacji dochodowe;j stano-
wig stosunkowo nowy, lecz dynamicznie rozwijajacy si¢ dziat statystyki spoteczne;.
Prace dotyczace analizy dobrobytu gospodarstw domowych w wielu rozwinigtych
krajach nie ograniczajg si¢ jedynie do sfery konsumpcji i obiektywnej kondycji do-
chodowej, lecz uwzgledniajg takze zagadnienie deprywacji obejmujacej wiele aspek-
tow poziomu zycia, w tym deprywacji subiektywnej. Poznanie uwarunkowan satys-
fakeji z osiaganych dochodéw moze pomdc w ksztattowaniu polityki socjalnej maja-
cej na celu ztagodzenie skutkow subiektywnego ubostwa.

W pracy podjeto temat okreslenia determinant satysfakcji z osigganych docho-
dow przez gospodarstwa domowe emerytéw. Ta grupa bowiem stanowi coraz licz-
niejszg czg$¢ polskiego spoteczenstwa i migdzy innymi z tego wzgledu wymaga
starannych analiz. W celu wyjasnienia subiektywnej oceny dochodéw gospodarstw
domowych emerytow uwzgledniono relatywna deprywacje dochodowa'. Jej poziom

! Pojecie deprywacji oznacza stan wywolany brakiem mozliwosci zaspokojenia istotnej potrzeby.
W szczegolnosci deprywacja dochodowa dotyczy sytuacji, gdy powodem niezaspokojenia danej
potrzeby jest sytuacja finansowa. Deprywacje mozna pojmowaé w sposob relatywny (wzgledny) lub
absolutny. W ujeciu relatywnym poziom zaspokojenia potrzeb analizowanych jednostek odnosi si¢ do
poziomu ich zaspokojenia przez innych cztonkéw spoleczenstwa [Panek 2011]. W ujeciu absolutnym
ten aspekt nie jest uwzgledniany.
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dla danego gospodarstwa domowego okreslono na podstawie rdznic migdzy jego
dochodami a dochodami osigganymi przez inne gospodarstwa emerytow. Ponadto
w charakterze dalszych determinant subiektywnej oceny dochoddéw rozpatrzono
wiele cech socjodemograficznych, takich jak wiek, pte¢ oraz miejsce zamieszkania.

W badaniu zastosowano metod¢ czgsciowo uogdlnionych uporzadkowanych
modeli logitowych. Analiz¢ przeprowadzono na podstawie danych z badan budze-
tow gospodarstw domowych zrealizowanych przez GUS w 2009 r. Proponowana
metodyka jest modyfikacjg podejScia zaprezentowanego w publikacjach [Vera-
-Toscano i in. 2006; Ferrer-i-Carbonell 2005], gdzie do estymacji parametréw mo-
delu objasniajacego satysfakcje z osigganych dochodéw wykorzystano uporzad-
kowane modele probitowe i logitowe, nie weryfikujac dos¢ silnych zatozen nakta-
danych na te modele.

2. Dane

Wykorzystane w pracy dane pochodza z badan budzetéw gospodarstw domowych
prowadzonych przez GUS w 2009 r. Analiz¢ przeprowadzono na podstawie infor-
macji z 10 472 gospodarstw domowych emerytow. Dane na temat subiektywnego
postrzegania swojej sytuacji dochodowej przez te gospodarstwa odnosza si¢ do od-
powiedzi na jedno z pytan uwzglednionych w kwestionariuszach stosowanych przez
GUS: ,,Czy z aktualnym dochodem Pana(i) gospodarstwo domowe wigze koniec
z koncem: 1) z wielkg trudnos$cia, 2) z trudnoscig, 3) z pewng trudnoscia, 4) raczej
fatwo, 5) tatwo, 6) bardzo fatwo”. W tabeli 1 przedstawiono podstawowe informacje
dotyczace oceny wiasnych dochodow przez gospodarstwa domowe emerytow
w 2009 r.

Tabela 1. Subiektywne postrzeganie wlasnych dochodéw

Z aktualnym (.iochodern' . Odsetek gospodarstw domowych
gospodarstwo wigzato koniec Kategoria ,
, emerytow
z koncem

Z wielka trudnoscia j=1 9,26%
Z trudnoécia j=2 18,5%
Z pewna trudno$cia j=3 44,69%
Raczej tatwo j=4 22,62%
Latwo j=5 4.32%
Bardzo tatwo j=6 0,61%

Zrodto: obliczenia wlasne.

Ze wzgledu na fakt, iz odsetek gospodarstw domowych emerytéw oceniajgcych,
ze z aktualnymi dochodami byto im bardzo tatwo wigza¢ koniec z koncem, nie prze-
kraczat 1%, to gospodarstwa te polaczono z grupg tych, ktérym tatwo przychodzito
wigzanie konca z koncem. Ostatecznie zatem rozpatrywano nie 6, lecz 5 kategorii
odpowiedzi.
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3. Metoda

W celu okreslenia wartosci wzglednej (relatywnej) deprywacji dochodowej na po-
czatku rozpatrzono dochody ekwiwalentne, uwzgledniajac tzw. zmodyfikowanag
skale OECD, tzn. dochody rozporzadzalne kazdego gospodarstwa domowego po-
dzielono przez odpowiadajagca mu warto$¢ skali ekwiwalentnos$ci, otrzymujac do-

chody ekwiwalentne y;,y,,...,»,, gdzie n=10 472 — liczba gospodarstw domo-
wych emerytéw w probie GUS. Nastgpnie uporzadkowano niemalejaco te ceche,
uzyskujgc wartosci ¥y, ¥2y»---» V(n)» Spelniajace zaleznos¢ y,) <y, <...<y,, .

Dla kazdego gospodarstwa o dochodzie ekwiwalentnym y; wyznaczono warto$¢
funkcji relatywnej deprywacji dochodowej na podstawie wzoru:

R , . .
d(y) = E 1(y(j) ~Ys)» d(¥)=0 [D’Ambrosio, Frick 2007]. (1
J=i+

W celu okreslenia jej wplywu na subiektywne postrzeganie wilasnej sytuacji do-
chodowej przez gospodarstwa domowe rozpatrzono modele wyjasniajgce ksztatto-
wanie si¢ zmiennej wyrazonej na skali porzadkowej. Ogolna posta¢ tych modeli jest
nastepujaca:

.
u =xB+s, @
gdzie: ;,* — zmienna nicobserwowalna odnoszaca si¢ do i-tej obserwacji,
l

B — wektor kolumnowy parametrow B, B, S,y ---s By

x. — wektor wierszowy wartosci zmiennych objasniajacych dla i-tej obser-
l wacji,

g ~ sktadnik losowy dla i-tej obserwacji, i = 1, 2, ..., n, n — liczba obser-
wacji.

W powyzszym podejsciu ciagla nieobserwowalna zmienna u jest dyskretyzo-

wana przez zbior wartosci progowych J,, J,,-++, 0, , co prowadzi do zmiennej

skategoryzowanej u okreSlonej jako: u, =j, jesli O, < u; < 0., przy czym:
—0=0,<0,<:-0, <0, =o. Prawdopodobiefistwa P(u, = j|Xi) w uporzad-
kowanym modelu mozna okresli¢ jako: P(u, = j|xi) = F(5/. - xiﬁ) - F(é'jf, - xiB) ,
dla j=1,2,..,m? gdzie F jest dystrybuantg sktadnika losowego &. W zastosowa-
niach zwykle wykorzystuje si¢ uporzadkowane modele logitowy i probitowy, w kto-

2 W niniejszej pracy uwzgledniono 5 kategorii odpowiedzi, stad parametr m = 5.
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1

rych  odpowiednio  F(z)=A(z)= ﬁ
+exp(-z

oraz  F(z)=®(z)= Iﬁ

2
exp(—%} dt, gdzie: z, =X, . W modelach tych zaktada sig, ze:

P(uigj|xi)=F(§j_XiB)’ (3)

czyli parametry przy zmiennych objasniajacych nie zaleza od kategorii j,

j=1,2,..., m. Do weryfikacji warunku (3), zwanego zatozeniem rownoleglych

regresji, w niniejszej pracy zastosowano test Branta. Jego idea polega na rozwazeniu

m — 1 modeli dwumianowych, w ktorych zmienne objasniane zdefiniowane sg naste-
3

pujaco’:

(4)

J

" 1, gdy u > j,
u =
0, w przeciwnych przypadkach,

gdziej=1,2,...,m—1.

Po oszacowaniu tgcznej macierzy wariancji i kowariancji parametrow we
wszystkich m — 1 modelach dwumianowych przeprowadza si¢ testy Walda — taczny
oraz indywidualne testy dla poszczegdlnych zmiennych objasniajacych. Pierwszy
z testow wykorzystywany jest do weryfikacji hipotezy zerowej moéwigcej o rownosci
odpowiednich parametrow we wszystkich m — 1 regresjach dwumianowych tgcznie
dla calego zestawu zmiennych objasniajacych®. Odrzucenie hipotezy zerowej ozna-
cza, ze co najmniej dla jednej zmiennej objasniajgcej parametry istotnie roéznig si¢
w przynajmniej dwoch modelach dwumianowych, w nastgpstwie czego zatozenie
regresji rownoleglych nie jest spelnione. Przeprowadzenie indywidualnych testow
Walda umozliwia wskazanie zmiennych ,,odpowiedzialnych” za naruszenie tego
zatozenia. Hipoteza zerowa wtedy moéwi o rownos$ci parametrow przy poszczegolnej
zmiennej objasniajacej we wszystkich modelach dwumianowych. Jesli co najmnie;j
jedna z powyzszych hipotez zostanie odrzucona, to model dla kategorii uporzadko-
wanych nie powinien by¢ stosowany. W takiej sytuacji mozna wykorzysta¢ idee
uogolnionego modelu uporzadkowanego, gdzie:

P(u, < j|xi) :F(é‘j —xl.[ij), dla j=1,2, ..., m—1[Greene, Hensher 2010]. (5)

W przypadku, gdy indywidualne testy Walda nie nakazujg odrzucenia hipotez
0 réwnosci parametréw niektorych ze zmiennych objasniajacych, to mozliwe jest

3 Opis testu Branta podano za publikacjami [Long 1997; Ksiazek 2010; Dudek 2012].

* Statystyka testowa w te$cie Branta ma asymptotyczny rozktad chi-kwadrat z p(m — 2) stopniami
swobody, gdzie p — liczba parametrow przy zmiennych objasniajacych, m — liczba kategorii zmienne;j
porzadkowej odpowiadajacej nieobserwowalnej zmiennej objasniane;.
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zastosowanie czgsciowo uogélnionych modeli uporzadkowanych’. W modelach tego
typu we wzorze (5) parametry przy niektorych zmiennych objasniajacych nie zaleza
od kategorii analizowanej zmiennej porzadkowej. Takie podejscie jest z jednej strony
mniej restrykcyjne niz zastosowanie modelu uporzgdkowanego, z drugiej strony zas$
— z uwagi na uwzglednienie w modelu mniejszej liczby parametrow — bardziej ,,0sz-
czedne” oraz umozliwiajgce latwiejsza interpretacj¢ parametrow strukturalnych mo-
delu.

W pracy rozwazono model (2), w ktorym zmienna u~ odnosi si¢ do satysfakcji
z osigganego dochodu, jedna ze zmiennych objasniajacych — do relatywnej deprywa-
cji dochodowej, pozostate zmienne objasniajace za§ do roznych cech socjodemogra-
ficznych.

4. Wyniki

Oszacowano wicle modeli wyjasniajacych ksztattowanie satysfakcji z osigganych
dochodow. Przy wyborze zmiennych objasniajgcych kierowano si¢ wzgledami mery-
torycznymi i statystycznymi. Do porownania modeli z réznym zestawem zmiennych
objasniajacych w modelach zastosowano kryteria informacyjne Akaike’a i Schwarza.
Ostatecznie otrzymano oszacowanie dla uporzadkowanego modelu logitowego®,
ktorego wyniki zaprezentowano w tab. 2. W charakterze ilo§ciowych zmiennych
objasniajacych uwzgledniono relatywng deprywacje dochodows (oznaczenie: de-
prywacja), wiek osoby odniesienia’ oraz wiek osoby odniesienia do kwadratu.
Zmienne jakosciowe sg zmiennymi binarnymi przyjmujacymi wartos¢ 1 dla wariantu
wskazanego nazwg oraz 0 w pozostatych przypadkach.

Na poczatku rozpatrywano uporzadkowane modele logitowe. Po wykonaniu
Tacznego testu Branta stwierdzono, ze zalozenie regresji rownoleglych powinno by¢
odrzucone. Analiza wynikéw indywidualnego testu Branta wykazata, ze ,,odpowie-
dzialno$¢” za naruszenie tego zalozenia ponosza cztery zmienne wymienione na
poczatku tab. 3.

Dla zestawu zmiennych prezentowanego w tab. 3 warto$¢ statystyki testowej
w tgcznym tescie Branta wyniosta 263,25, co §wiadczy o odrzuceniu zatozenia regre-
sji rownoleglych (wartos¢ krytyczna, odczytana z tablic rozkladu chi-kwadrat,
dla 39 stopni swobody i poziomu istotnosci 0,05 jest réwna 54,57). Z informacji
przedstawionych w tab. 3 wynika, ze dla zmiennych odnoszacych si¢ do wzglednej

> W anglojezycznej literaturze przedmiotu modele takie s3 nazywane mianem partial proportio-
nal odds models for ordinal response variables [Peterson, Harrell 1990; Williams 2006].

% Wyniki prezentowane w tab. 2-5 uzyskano na podstawie danych dotyczacych gospodarstw
sktadajacych si¢ z co najwyzej 7 osob, ktorych wartosci dochodow ekwiwalentnych oraz warto$ci
wskaznika deprywacji ksztaltowatly si¢ w granicach [Q;—2 * IQR; Qs+ 2 * IQR], gdzie 0,105 1.1
3. kwartyl, IOR — rozstgp ¢wiartkowy. Pozostate obserwacje, stanowiace ok. 2,7% proby, uznano za
odstajace i wylaczono z analizy.

7 Osoba odniesienia to osoba, ktéra ukoficzyta 16 lat i osiagneta najwyzszy dochod sposrod
wszystkich cztonkéw gospodarstwa domowego.
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Tabela 2. Wyniki estymacji parametréw uporzadkowanego modelu logitowego

Zmienna Ocena Blad Zmienna Ocena Blad

parametru |standardowy parametru |standardowy
Deprywacja -0,0046 0,0001 | kobieta -0,2832 0,0341
Miasto powyzej 100 tys. mieszk. —-0,3418 0,0518 | region* centralny -0,3813 0,0507
Miasto do 100 tys. mieszkancow -0,1360 0,0480 | region potudniowy 0,1428 0,0512
Singiel -0,2889 0,0478 | region wschodni 0,2010 0,0554
Dodatkowe zZrdodto utrz. z rolnictwa 0,3293 0,0865 | stata 1 -7,8540 0,5142
Wyksztalcenie wyzsze 0,5148 0,0672 | stala 2 -6,2104 0,5117
Wyksztalcenie $rednie 0,1013 0,0456 |stala 3 -3,6698 0,5091
Wiek —-0,1038 0,0001 | stata 4 -1,3015 0,5099
Wiek” 0,0009 0,0000 — — —

* W bazie danych pozyskanej z GUS, stanowigcej podstawe analizy, uwzglgedniono podzial na
6 regionow: potudniowo-zachodni, pétnocno-zachodni, pénocny, centralny, potudniowy i wschodni.

Zrédto: obliczenia wtasne w programie Stata v. 10.

Tabela 3. Wyniki testu Branta dla uporzadkowanego modelu logitowego

. Wartos¢ statystyki | Warto§é . Warto$¢ statystyki |Warto$é
Zmienna 8 Zmienna 8

testowe) p testowe) p
Deprywacja 93,03 <0,01 | wiek 0,37 0,947
Miasto powyzej 100 tys. mieszk. 33,16 <0,01 | wiek? 0,24 0,971
Miasto do 100 tys. mieszkancow 10,73 0,013 | kobieta 491 0,179
Singiel 30,82 < 0,01 | region centralny 7,54 0,057
Dodatkowe zrodto u'trzymanla 1,66 0,645 region 3.62 0.305
z gospodarstwa rolniczego potudniowy
Wyksztalcenie wyzsze 1,13 0,769 | region wschodni 5,79 0,122
Wyksztalcenie $rednie 0,67 0,879 - - -

Zrédto: obliczenia wlasne w programie Stata v. 10. Oznaczenie ,,<0,01” odnosi si¢ do wartosci
prawdopodobienstwa testowego mniejszej niz 0,01.

deprywacji, miejsca zamieszkania oraz niepozostawania osoby odniesienia w zwigz-
ku (formalnym lub nieformalnym) odrzucono hipotezg, ze parametry przy kazdej
z tych zmiennych nie zalezg od kategorii. Dlatego tez wykorzystano czesciowo uo-
golniony model uporzadkowany. Wyniki estymacji® tych parametrow modelu, kto-
rych wartosci nie zalezaly od przynaleznosci do kategorii zmiennej porzadkowej,
odnoszacej si¢ do subiektywnej oceny dochodow, zaprezentowano w tab. 4.

Oszacowania pozostalych parametrow czesciowo uogdlnionego uporzadkowa-
nego modelu logitowego, ktore roznig si¢ w poszczegdlnych kategoriach, zamiesz-
czono w tab. 5.

8 W tabeli 4 zamieszczono oszacowania parametréw przy tych zmiennych, dla ktorych wartosé p
w tab. 3 przekraczata 0,05.
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Tabela 4. Wyniki estymacji parametréw czg$ciowo uogoélnionego uporzadkowanego
modelu logitowego

Zmienna Ocena Blad Zmienna Ocena Blad
parametru | standardowy parametru | standardowy

Wyksztatcenie wyzsze 0,3898 0,0667 kobieta —-0,2244 0,0455
Wyksztatcenie $rednie 0,0877 0,0455 region centralny | —0,3798 0,0502
Wiek ~0,0984 0,0156 | region 0,1430 0,0512
Wiek? 0,0008 0,0001 region wschodni 0,2055 0,0559
Dodatkowe zrodto
utrzymania z gospodarstwa | 0,3087 0,0893 - - -
rolniczego

Zrédlo: obliczenia whasne w programie Stata v. 10.

Tabela 5. Wyniki estymacji parametrow cze¢Sciowo uogodlnionego uporzadkowanego

modelu logitowego, cd.

Zmienna Dlau>1 Dlawu>2 Dlau>3 Dlau>4
Deprywacja —0,0042 (0,0002) | —0,0041 (0,0001) | —0,0055 (0,0002) | —0,0077 (0,0005)
Miasto pow. 100 tys. | 5517 ¢ 0963) | ~0,5119 (0,0670) | ~0,2184 (0,0667)| 0,1901 (0,1387)
mieszkancow
M'1ast0 d,o ,100 tys. —0,2580 (0,0917) | —0,2205 (0,0627) | —0,0178 (0,0636) | 0,0486 (0,1439)
mieszkancow
Singiel —0,5393 (0,0828) | —0,4137 (0,0574) | —0,1278 (0,0594) | 0,0782 (0,1119)
Stata 7,7295 (0,5287) | 5,9682 (0,5206) | 3,5833 (0,5186)| 1,2712(0,5319)

Zrodto: obliczenia whasne w Stata v. 10. W nawiasach podano btedy standardowe szacunku parametrow.

Na podstawie wynikdw estymaciji mozna stwierdzi¢, ze przy zalozeniu ceteris

paribus:

im wyzsza wzgledna deprywacja dochodowa, tym wigksze prawdopodobien-
stwo tego, ze gospodarstwo ocenialo swoja sytuacje dochodowa jako bardzo
trudna;

prawdopodobienstwo, ze z aktualnym dochodem mozna byto zwigzaé koniec
z koncem tatwo lub bardzo tatwo, bylo wigksze dla gospodarstw, w ktérych
osoba odniesienia (gtowa gospodarstwa domowego) legitymowata si¢ wyz-
szym lub $rednim wyksztatceniem niz w sytuacji braku takiego wyksztatcenia;
jesli osoba odniesienia nie pozostawata w zwiazku partnerskim (formalnym lub
nie), to prawdopodobienstwo bardzo zlej oceny wlasnej sytuacji dochodowej
byto wigksze niz w przypadku osoby bedacej w takim zwigzku;
prawdopodobienstwo dobrej lub bardzo dobrej satysfakcji z osigganych docho-
dow gospodarstw w sytuacji, w ktorej osoba odniesienia byta kobieta, byto niz-
sze niz w przypadku mezczyzn;
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o prawdopodobienstwo duzej satysfakcji z osigganych dochodéw gospodarstw na
poczatku zmniejszato si¢ z wiekiem, po czym po przekroczeniu 60 roku zycia
rosto;

o jesli gospodarstwo domowe posiadato dodatkowe Zrodto utrzymania z uzytko-
wania gospodarstwa rolniczego, to prawdopodobienstwo bardzo dobrej i dobrej
oceny wlasnej sytuacji dochodowej bylo wigksze niz w przypadku gospodar-
stwa niemajacego dodatkowego Zrodla tego rodzaju;

e gospodarstwa zamieszkujace miasta czgsciej oceniaty swa sytuacje jako bardzo
trudng niz gospodarstwa zamieszkujace na wsi;

e w stosunku do gospodarstw z rejonow potudniowo-zachodniego, pdtnocno-
-zachodniego i pétnocnego (tzw. ziemie odzyskane) prawdopodobienstwo oce-
ny swojej sytuacji dochodowe;j jako bardzo trudnej byto wicksze w rejonie cen-
tralnym i mniejsze w rejonie potudniowym i wschodnim.

5. Whnioski

Satysfakcja z osigganych dochodow przez gospodarstwa domowe emerytow
w 2009 r. zalezala od ich relatywnej deprywacji. Fakt ten oznacza, Ze na postrzeganie
swojej sytuacji dochodowej wplywalo porownywanie wlasnej, rzeczywistej kondycji
finansowej z kondycja innych gospodarstw domowych emerytow w Polsce. Ponadto,
podobnie jak w pracach [Ferrer-i-Carbonell 2005; D’Ambrosio, Frick 2007; Vera-
-Toscano i in. 2006], stwierdzono, ze w charakterze determinant subiektywnej oceny
dochoddw nalezy uwzgledni¢ wiek, pte¢, wyksztalcenie, fakt pozostawania w zwigz-
ku partnerskim osoby odniesienia oraz miejsce zamieszkania.

W kwestii zaleznosci satysfakcji z osigganych dochodéw od miejsca zamieszka-
nia zaobserwowano interesujace relacje. Stwierdzono, ze gospodarstwa z rejondw
w przyblizeniu nalezacych do tzw. Polski B czeSciej niz gospodarstwa z tzw. Pol-
ski A deklarowaly dobra lub bardzo dobrg oceng swojej sytuacji dochodowe;j. Gene-
ralnie ludno$¢ Podlasia, Lubelszczyzny, Podkarpacia i Matopolski ma silne poczucie
wlasnej tozsamosci oraz jest przywigzana do tradycyjnych wartosci. Fakt ten praw-
dopodobnie wptywa na pozytywne postrzeganie swojej sytuacji dochodowej. Podob-
nie mieszkancom wsi czgsciej tatwo lub bardzo tatwo bylo zwigza¢ koniec z koncem
niz mieszkancom miast, gdyz w mniejszych spotecznosciach na ogoét obserwuje si¢
silniejsze wigzi spoteczne, co moze przekladac si¢ na bardziej optymistyczng oceng
swojego polozenia, w szczegdlnosci na oceng wiasnej kondycji finansowe;.

Podobnie jak w literaturze przedmiotu do opisu ksztaltowania si¢ wlasnego po-
strzegania swojej kondycji dochodowej przez gospodarstwa domowe rozpatrzono
mozliwo$¢ wykorzystania modeli dla zmiennych wielomianowych uporzadkowa-
nych. Stwierdzono, ze ,,zwykly” uporzadkowany model logitowy nie powinien by¢
uzyty do analizy sytuacji w rozpatrywanej probie. Dlatego tez zastosowano metode
czeSciowo uogoélnionych uporzadkowanych modeli logitowych dopuszczajacych
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zalezno$¢ czesci parametrow strukturalnych modelu od przynalezno$ci do kategorii
zmiennej porzadkowej okreslajacej stopien satysfakcji z osigganych dochodow.
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IMPACT OF THE RELATIVE DEPRIVATION
ON SUBJECTIVE INCOME SATISFACTION

Summary: The article presents an analysis of income satisfaction of households of retirees.
For this purpose, the method of partial generalized ordered logit models was used. It was
found that relative deprivation, education, age, gender, place of resistance, the fact of being
in a relationship (formal or not) and additional source of income from the use of agricultural
farm were determinants of income satisfaction. The empirical investigation was based on
data from household budget surveys carried out by Central Statistical Office in 2009.

Keywords: relative deprivation, incomes of households, logit models.



